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Математико-статистические методы в анализе и прогнозировании

оценка регионального рынка труда с учетом территориального эффекта 
(на примере Республики Беларусь)
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Актуальность исследования проблем оценки и конкретного сравнительного анализа региональных рынков труда объясняется 
возрастающим значением совершенствования механизмов макроэкономического регулирования практически во всех странах СНГ. 
Целью работы была демонстрация возможностей инструментов пространственной эконометрики при анализе региональных 
рынков труда на примере Республики Беларусь. Авторы рассматривают методологические подходы к анализу индикаторов 
рынка труда на основе современных статистических и эконометрических инструментов.

Обоснована необходимость использования методов пространственной эконометрики для более точной оценки специфических 
характеристик регионов Республики Беларусь. На основе панельных данных была построена пространственная модель авторе-
грессии. При этом в качестве факторов использовались интегральные блочные индикаторы, охватывающие всего 40 первичных 
характеристик региона. В данной статье кратко обсуждаются положения, используемые при анализе пространственных 
данных, а также приводятся результаты построения смешанной модели пространственной авторегрессии. Для расчетов 
использовались данные за 2016—2019 гг., размещенные в свободном доступе в интерактивной информационно-аналитической 
системе распространения официальной статистической информации Национального статистического комитета Республики 
Беларусь (Белстат, 2021).

В качестве предикторов в регрессионную модель были включены интегральные индикаторы регионального рынка труда, 
взвешенные при помощи матрицы расстояний между центрами регионов. При этом использовались сорок исходных показателей. 
Полученные результаты исследования, по мнению авторов, могут иметь практическое использование в разработке программ 
развития региональных рынков труда.
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The relevance of the study concerning evaluation problems and a specific comparative analysis of regional labor markets is ex-
plained by the growing importance of improving macroeconomic regulation in almost all CIS countries. The purpose of the work was 
to demonstrate the capabilities of spatial econometrics tools in the analysis of regional labor markets on the example of the Republic 
of Belarus. The authors consider methodological approaches to analyzing labor market indicators based on modern statistical and 
econometric tools.

The authors substantiated the necessity of using spatial econometrics methods for a more accurate assessment of the specific charac-
teristics of the regions of the Republic of Belarus. A spatial autoregressive model was built using panel data. Here, integral block indicators 
were used as factors, covering only 40 primary characteristics of the region. This article briefly discusses the provisions used in spatial 
data analysis. It also presents the results of building a mixed model of spatial autoregression. For calculations, the authors used data 
for 2016–2019, which are freely available in the interactive business intelligence system for distribution of official statistical information 
of the National Statistical Committee of the Republic of Belarus (Belstat, 2021).
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As predictors, the regression model included integral indicators of the regional labor market, weighted using a matrix of distances 
between the centers of regions. Here, were used forty initial indicators. According to the authors, the results of the study can have practical 
application when planning programs for the development of regional labor markets.
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Введение

С развитием информационных технологий 
повысилась доступность информации, которая 
охватывает пространственную привязку, в част-
ности геоинформационных систем (ГИС). Ис-
пользование пространственных характеристик 
изучаемых регионов способствует расширению 
возможностей статистического анализа, так как 
позволяет учитывать взаимное расположение 
объектов в пространстве и времени.

В работах [1–3] отмечается, что при построе-
нии регрессионных моделей на основе региональ-
ных данных возникает ряд проблем, которые рас-
сматриваются в пространственной эконометрике. 
Межрегиональное перемещение капитала и тру-
довых ресурсов влияют на межрегиональное вза-
имодействие, а значит и на основные социально- 
экономические показатели регионов и темпы их 
роста. Считается, что регионы, которые являются 
близкими соседями, более интегрированы между 
собой, чем удаленные. Построение территори-
альных эконометрических моделей базируется 
на принципе межрегионального взаимодействия, 
суть которого заключается в том, что влияние ре-
грессоров на результативный показатель региона 
зависит, в том числе и от его территориальной 
принадлежности, то есть от уровня развития его 
ближайшего окружения.

При использовании классических методов 
регрессионного анализа, как правило, не при-
меняют данные о пространственном расположе-
нии объектов. Специфические методы и модели 
пространственной эконометрики позволяют ис-
следовать процессы по территории и оценивать 
взаимовлияния показателей соседних регионов. 
В последнее время в пространственной статисти-
ке и эконометрике сформировалось отдельное 

научное направление, позволяющее проводить 
анализ региональных характеристик с учетом 
взаиморасположения регионов [4–7]. В данной 
статье рассматриваются теоретические предпо-
сылки, используемые при анализе простран-
ственных данных, а также приводятся результаты 
построения смешанной модели пространствен-
ной авторегрессии для анализа регионального 
рынка труда Республики Беларусь. В качестве 
исходной информации авторы использовали 
региональные показатели за 2016–2019 гг., раз-
мещенные в свободном доступе на сайте Нацио-
нального статистического комитета Республики 
Беларусь1.

алгоритм построения модели 
пространственной авторегрессии

В эконометрическом моделировании для по-
лучения хорошо интерпретируемых результа-
тов целесообразно строить модели с включением 
в качестве факторов сопутствующих качествен-
ных переменных. С этой целью исследуемая со-
вокупность (в данной работе – регионы Респу-
блики Беларусь) разбивается на несколько групп 
по территориальной принадлежности объекта 
тому или иному региону. Если построить отдель-
ные регрессионные модели для каждого региона, 
то при пересечении границ региона некоторые 
коэффициенты модели могут меняться [8–9]. 
В этом случае получаем регрессионную модель 
с переменной структурой, у которой оценки па-
раметров зависят от территориального располо-
жения региона [10, с. 66].

Одной из простейших моделей пространствен-
ной авторегрессии первого порядка является мо-
дель, которая описывает зависимость интеграль-

1 URL: https://www.belstat.gov.by/ofitsialnaya-statistika/realny-sector-ekonomiki.
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ного показателя рынка труда региона от значений 
пространственного лага:

 Y = α + ρYi* + ε, i = 1, ..., n,  (1)

где ε – случайные остатки модели,
Y* = WY, где W – матрица весов с элементами

wij ={1, если j один из ближайших соседей i-го региона,
0 в противном случае,

α, ρ – неизвестные параметры модели.

В рассматриваемом примере модель описыва-
ет зависимость интегрального показателя рынка 
труда района от средневзвешенных интегральных 
показателей рынков труда соседних районов:

 Yi = α + ρ
n
∑
j =1

wi  j*Yj + ε, i = 1, ..., n. (2)

Модель (3) называют пространственной мо- 
делью авторегрессии [8, 11–12]:

 Y = ρWY + ε, ε~N(0, σ2In). (3)

Но для анализа регионального рынка труда 
необходимо еще учитывать целый ряд факторных 
переменных, от которых зависит обобщающий 
индикатор рынка труда в каждом конкретном 
регионе. В этом случае модель пространственной 
авторегрессии (3) преобразуется в смешанную 
модель пространственной авторегрессии (4):

 Y = ρWY + Xβ + ε, ε~N(0, σ2In), (4)

где β – вектор коэффициентов регрессии,
ρ – коэффициент пространственной автокорреляции 
уровней первого порядка.

Модель (4) может включать и пространствен-
ные лаги факторных переменных:

 Y = ρWY + Xβ + WXθ + ε, (5)
где W – матрица весов, элементы которой определя-
ются в соответствии с выбранным правилом.

Такие модели целесообразно строить, когда 
очевидно, что на результативный показатель, на-
пример, на интегральный показатель региональ-
ного рынка труда влияют темпы экономического 
роста, инвестиции, уровень заболеваемости, уро-
вень преступности и т. д. как данного региона, так 
и соседних регионов.

При построении территориальных моделей ре-
грессии необходимо выбрать и обосновать способ 
определения матрицы весовых коэффициентов. 
На практике нередко выдвигается предположе-
ние, что более близкие соседи оказывают наи-
большее влияние на показатели региона. Хотя 
в отдельных случаях между отдаленными района-
ми могут быть даже более тесные хозяйственные 
связи, обусловленные спецификой региональных 
видов деятельности (поставками сырья, комплек-
тующих изделий, промежуточным потреблением 
товаров и др.). Часто используют следующие ал-
горитмы вычисления матрицы весовых коэффи-
циентов, основанные на:

– административно-территориальном делении 
изучаемого региона (области, страны);

– пропускающей фиксированной ширине 
окна;

– использовании адаптивных ядер.
В первом случае для точек, принадлежащих 

району А, элемент весовой матрицы будет равен 
единице, в противном случае – нулю:

wij = 1, если (i, j) ∈ A;

wij = 0, если (i, j) ∉ A.

Во втором варианте веса определяются с уче-
том расстояния между исследуемыми объектами. 
При этом задают предельно допустимую удален-
ность, т. е. некоторое фиксированное расстоя-
ние d, по которому определяются ближайшие 
соседи.

wij = 1, если dij < b;

wij = 0, если dij  ≥ b.

Расстояние между исследуемыми объектами dij 
находят как расстояние между точками на пло-
скости. Величина b фиксирована и называется 
шириной окна (или шириной полосы пропуска-
ния). Недостатком такого подхода является пред-
положение, что все регионы, попавшие в полосу 
пропускания, оказывают одинаковое влияние 
на исследуемый регион. Но если задать доста-
точно широкую полосу пропускания, то регио-
ны-соседи могут сильно отличаться по степени 
близости к данному региону. Влияние соседей бу-
дет уменьшаться с увеличением расстояния. По-
этому имеет смысл ввести систему взвешивания 
и веса определять с учетом изменения расстояния 
между исследуемыми объектами. Веса, которые 
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являются убывающими функциями расстояния, 
называются ядрами. Наиболее часто применяют 
ядра Гаусса [9]:

 
wij = exp(− α ( dij )2 ),2 b  (6)

где b – фиксированная ширина полосы пропускания,
α – масштабный коэффициент.

В местоположении i вес равен единице, так 
как dij =0, а при удалении объектов исследования 
от i-го объекта веса быстро уменьшаются. На-
пример, если принять масштабный коэффициент 
равным 0,1, а полосу пропускания 100 км, тогда 
вес для точки, отстоящей от исследуемого объекта 
на 20 км, будет равен:

 wij = exp(−0,05 ( 20 )2 )≈ 500,100  

для точки, отстоящей от исследуемого объекта 
на 40 км, будет равен:

 wij = exp(−0,05 ( 40 )2 )≈ 125,100  

для точки, отстоящей от исследуемого объекта 
на 100 км, будет равен:

 wij = exp(−0,05 ( 100 )2 )≈ 20  и т. д.100  

Веса можно рассчитывать с учетом рангов. Для 
этого рассчитываются все расстояния (например, 
по евклидовой метрике) и все соседи, попавшие 
в полосу пропускания, ранжируются по расстоя-
нию до изучаемого объекта. Ближайшим соседям 
присваивают нулевой ранг и вес, равный единице. 
При удалении объектов от местоположения ранг, 
как и расстояние, увеличивается, а вес уменьша-
ется.

Оптимальное число ближайших соседей m 
можно определить с помощью итеративной про-
цедуры, сравнивая качество моделей для разных 
значений параметров (коэффициент масштаба, 
ширину полосы пропускания). Для полученного 
оптимального числа соседей проводится расчет 
весов с ядром би-квадрат (7) или три-куб (8). По-
ложительные веса получают только m ближайших 
соседей, для остальных веса равны нулю. Напри-
мер,

 
wij ={(1 − ( dij )2 )2

, если j один из m соседей
b

0, иначе.  
(7)

Величина параметра b – это расстояние до са-
мого дальнего из m ближайших соседей, попав-
ших в полосу пропускания:

 wij ={(1 − ( dij )3 )3
, если dij < bb

0, если dij ≥ b.
 (8)

В случае использования выражения (8) убыва-
ние весов будет происходить быстрее.

В данной работе при анализе региональных 
рынков труда для расчета матрицы весов авторами 
были использованы все три варианта определения 
весов, приведенные выше.

Система статистических показателей, 
характеризующих рынок труда

Общий перечень показателей, используемых 
в моделировании и позволяющих охарактери-
зовать региональный рынок труда, насчитывает 
несколько сотен единиц [12–13], но на практике 
для анализа состояния и оценки качественного 
развития регионального рынка труда, по мнению 
авторов, достаточно выделить наиболее инфор-
мативные из них, которые можно объединить 
в блоки, представленные в таблице 1.

Интегральный индикатор рынка труда (Yi) от-
ражает условия и характер труда в регионе, его 
напряженность и эффективность, удовлетворен-
ность трудом, списочную численность работни-
ков, уровень безработицы, степень «безопасно-
сти» труда, количество созданных новых рабочих 
мест в регионе.

Интегральный индикатор качества населе-
ния (X1i) охватывает способность естественного 
движения населения (рождаемость, смертность, 
старение), стремление образовывать семью, 
особенность распределения населения по воз-
расту.

Интегральный индикатор инвестиций (X2i) –
фактически это деньги или другие активы, ко-
торые вкладывают в развитие региона с целью 
получения максимальных выгод. Инвестиции 
можно рассматривать, как латентный фактор при 
создании новых, а зачастую и инновационных, 
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Таблица 1 
Система показателей регионального рынка труда

Рынок труда (Yi)
– Среднемесячная заработная плата
– Уровень безработицы
– Уровень травматизма
– Списочная численность работников
– Удельный вес трудоустроенных граждан на вновь созданные рабочие места в списочной численности работников

Население (X1i)
– Число умерших на 1000 человек населения
– Число разводов на 1000 человек населения
– Число родившихся на 1000 человек населения
– Число браков на 1000 человек населения
– Доля населения  моложе трудоспособного возраста в общей численности населения
– Доля населения трудоспособного возраста в общей численности населения
– Доля населения  старше трудоспособного возраста в общей численности населения
– Миграционный прирост (убыль) на 1000 человек населения

Ивестиции (X2i)
– Коэффициент ввода новых основных средств
– Прямые иностранные инвестиции  на одного занятого в экономике региона
– Инвестиции в основной капитал  на одного занятого в экономике региона
– Удельный вес средств государственного бюджета, направленных на инвестиционные цели, в общем объеме инвестиций в основной капитал
– Ввод в эксплуатацию основных средств  на одного занятого в регионе
– Иностранные инвестиции, накопленные в реальном секторе экономики, на одного занятого в экономике региона
– Чистое поступление, изъятие (-) иностранных инвестиций  (всего, по видам инвестиций) на одного занятого в экономике региона

Малый бизнес (X3i)
– Рентабельность реализации  продукции малого бизнеса
– Рентабельность продаж малого бизнеса
– Среднемесячная заработная плата в малом бизнесе
– Доля организаций малого бизнеса в общем числе организаций
– Производительность труда в малом бизнесе
– Чистая прибыль, убыток (-)  на одного занятого в малом бизнесе
– Удельный вес убыточных организаций в общем числе организаций малого бизнеса

Социальная сфера (X4i)
– Численность практикующих врачей на 10 000 человек населения
– Обеспеченность населения жильем (в расчете на одного жителя) 
– Удельный вес граждан, нуждающихся в улучшении жилищных условий, в общей численности населения
– Число зарегистрированных преступлений на 100 000 человек населения
– Торговая площадь магазинов на 10 000 человек населения 
– Число мест в объектах общественного питания на 10 000 человек населения
– Ввод в эксплуатацию жилых домов на 1000 человек населения
– Число построенных квартир на 1000 человек населения

Источник: разработка авторов.

высокотехнологических рабочих мест. Показате-
ли, которые входят в группу инвестиции:

– коэффициент ввода новых основных средств,
– прямые иностранные инвестиции на одного 

занятого в экономике региона,
– инвестиции в основной капитал на одного 

занятого в экономике региона,
– удельный вес средств государственного бюд-

жета, направленных на инвестиционные цели, 
в общем объеме инвестиций в основной капитал,

– ввод в эксплуатацию основных средств на од-
ного занятого в экономике региона,

– иностранные инвестиции, накопленные в ре-
альном секторе экономики, на одного занятого 
в экономике региона,

– чистое поступление, изъятие (-) иностранных 
инвестиций (всего, по видам инвестиций) на од-
ного занятого в экономике региона.

Интегральный индикатор развития мало-
го бизнеса (X3i) – ключевой элемент рыночной 
экономики, позволяющий решать ряд важных 
социально-экономических задач, в том числе 
и создание рабочих мест. Так, согласно бюро 
статистики труда США, на малые фирмы при-
ходится около 50% всех занятых, а по данным 
Евростата в ЕС на малых предприятиях трудит-
ся свыше 70% работающего населения [14–15]. 
В то время как в Республике Беларусь в малом 
и среднем бизнесе занято менее 20% населения2. 
К показателям эффективности деятельности 

2 Базы данных МОТ, Всемирного банка, ЕЭК ООН. Труд и занятость в Республике Беларусь. URL: https://www.belstat.gov.by/
ofitsialnaya-statistika/solialnaya-sfera/trud/ofitsialnye-publikatsii_7/.
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малого бизнеса в регионе авторы отнесли сле-
дующие:

– рентабельность реализации продукции ма-
лого бизнеса,

– рентабельность продаж малого бизнеса,
– среднемесячная заработная плата в малом 

бизнесе,
– доля организаций малого бизнеса в общем 

числе организаций,
– производительность труда в малом бизнесе,
– чистая прибыль, убыток (-) на одного заня-

того в малом бизнесе,
– удельный вес убыточных организаций в об-

щем числе организаций малого бизнеса.
Интегральный индикатор социальной сфе- 

ры (X4i) – оценка состояния физического и со-
циального благополучия людей, которая может 
быть дана при помощи следующих показа- 
телей:

– численность практикующих врачей на 10 000 
человек населения,

– торговая площадь магазинов на 10 000 чело-
век населения,

– число мест в объектах общественного пита-
ния на 10 000 человек населения.

Потребность в жилье, так же как и потреб-
ность в еде, относится к базовым потребностям 
человека, характеризуется следующими показате- 
лями:

– обеспеченность населения жильем (в расчете 
на одного жителя),

– удельный вес граждан, нуждающихся в улуч-
шении жилищных условий, в общей численности 
населения,

– ввод в эксплуатацию жилых домов на 1000 че-
ловек населения,

– число построенных квартир на 1000 человек 
населения.

Безопасность граждан, которая измеряет-
ся числом зарегистрированных преступлений 
на 10 000 человек населения.

Для того, чтобы рассчитать каждый из пере-
численных выше блочных интегральных показа-
телей рынка труда, была проведена унификация 
исходных наблюдаемых переменных, в ходе кото-
рой значения исходных переменных приводятся 
к шкале (0, 1).

На следующем шаге рассчитываются интеграль-
ные индикаторы регионального рынка труда для 

каждого блока с использованием факторного ана-
лиза (метод главных компонент) [8, с. 521; 16, с. 347]. 
Если в блоке было выделено более одной главной 
компоненты (mj> 1), то расчет интегрального блоч-
ного показателя осуществлялся по формуле (9):

 yi(r) = 
n
∑
i =1

υj(r)(yi
(r)(j)), (9)

где yi(r)– значение интегрального блочного индикато-
ра r-ого блока для i-го региона,
yi

(r)(j) – значение j – главной компоненты r-ого блока 
для i-го региона,
υj(r) – нормированные неотрицательные веса, кото-
рые определяются пропорционально выборочным 
дисперсиям 

m0

∑
j =1

υj(r) = 1 (10):

 sj
2(r) =

 
1 n

∑n i =1
(yi

(r)(j) − ȳ(r)(j))2. (10)

Для построения интегрального индикатора 
рынка труда блочные региональные индикаторы 
необходимо взвесить с учетом территориального 
расположения региона. С целью последующего 
выбора наиболее адекватной модели в данной ра-
боте авторы использовали три метода построения 
матрицы весовых коэффициентов:

– Метод административно-территориального 
деления (W (n)). В том случае, когда регион i имеет 
общую границу с регионом j, элемент весовой мат- 
рицы принимаем равным единице, в противном 
случае – нулю.

– Метод «ядро би-квадрат», с фиксированной 
полосой пропускания (b = 110 км) (W (d2)).

 wij
(d2)={(1 − ( dij )2 )2

, если dij < bb
0,   если dij ≥ b

 

– Метод «ядро три-куб», с фиксированной по-
лосой пропускания (b = 110 км) (W (d3)).

 
wij

(d3)={(1 − ( dij )3 )3
, если dij < bb

0,   если dij ≥ b. 

Как в методе «ядро би-квадрат», так и в методе 
«ядро три-куб» для объектов в пределах полосы 
пропускания (b = 110 км) веса изменяются, а для 
остальных объектов они равны нулю.
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Модель рынка труда с учетом 
территориальной расположенности районов 

Республики Беларусь

Перед заключительным этапом построе-
ния смешанной модели пространственной ав-
торегрессии был проведен визуальный анализ. 
Так, на рисунке представлено пространственное 

распределение регионов Республики Беларусь 
по интегральному индикатору рынка труда за 2016 
и 2019 гг. Визуальный анализ не позволяет считать 
это распределение случайным. Отметим, что ана-
логичную картину можно наблюдать при постро-
ении картограммы пространственного распреде-
ления регионов по данному показателю за весь 
рассматриваемый период (см. рис. 1 и 2).

Рис. 1. интегральный индикатор рынка труда регионов Республики Беларусь за 2016 г.

Источник: разработка авторов на основе [15].

Рис. 2. интегральный индикатор рынка труда регионов Республики Беларусь за 2019 г.

Источник: разработка авторов на основе [15].
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На картограммах самые проблемные ре-
гионы по индикатору рынка труда окрашены 
в темные оттенки, а самые развитые – в светлые. 
Сравнивая два изображения можно сделать вывод, 
что количество проблемных регионов к 2019 г. 
возросло.

Далее из значений взвешенных интегральных 
блочных индикаторов были сформированы пане-
ли данных с 2016 по 2019 гг. по районам Респу-
блики Беларусь и построены смешанные модели 
пространственной авторегрессии, которые в об-
щем виде представлены следующим образом:

 Yi = α + β1X
*
1i + β2X

*
2i+ β3X

*
3i+ β4X

*
4i+ ε, (11)

где Yi – интегральный индикатор рынка труда i-го 
региона,

X*
1i — блочный интегральный индикатор населения i-го 

региона с учетом территориальной расположенности,
X*

2i – блочный интегральный индикатор инвестиций 
i-го региона с учетом территориальной расположен-
ности региона,
X*

3i – блочный интегральный индикатор малого бизнеса 
i-го региона с учетом территориальной расположен-
ности региона,
X*

4i – блочный интегральный индикатор социальной 
сферы i-го региона с учетом территориальной распо-
ложенности региона,
α – индивидуальный эффект регионов,
β1, β2, β3 и β4 – коэффициенты модели.

Оценки модели (11), выполненные в програм-
ме R c использованием библиотеки stats, для трех 
пространственных матриц приведены в таблице 2.

Отметим, что коэффициенты для разных про-
странственных матриц различаются незначитель-
но, и для всех матриц наблюдаем прямую зависи-
мость между интегральным индикатором рынка 
труда i-го региона и блочными интегральными 
индикаторами инвестиций и малого бизнеса этого 
региона и обратную зависимость – с блочными 
интегральными индикаторами демографически-
ми и социальной сферы i-го региона. Коэффи-
циенты при всех переменных, за исключением 
блочного интегрального индикатора социальной 
сферы, взвешенного при помощи метода админи-
стративно-территориального деления (W(n)), яв-
ляются статистически значимыми на уровне 0,01.

Для того, чтобы определить какая матрица ве-
совых коэффициентов наилучше описывает за-
кономерность, использовался критерий Акаике 
(AIC). Так, в нашем случае наименьшее значение 
штрафных баллов получила модель, в которой 
матрица весовых коэффициентов строится на ос-
нове метода «ядро би-квадрат».

Заключение

Как показали выполненные исследования, 
анализ регионального рынка труда с учетом тер-
риториального аспекта является сложным и мно-
гогранным. Он позволяет выбирать любой из ва-

Таблица 2

оценки смешанной модели пространственной авторегрессии

Веса W  (d2) W  (d3) W  (n)

Регрессоры β Статистическая 
ошибка

β Статистическая 
ошибка

β Статистическая 
ошибка

α -0,127 (0,121) -0,130 (0,132) -0,088 (0,174)

X *
1i
 -0,252*** (0,033) -0,257*** (0,033) -0,224*** (0,036)

X *
2i
 0,133** (0,041) 0,131** (0,041) 0,247*** (0,043)

X *
3i
 0,306*** (0,037) 0,305*** (0,037) 0,273*** (0,043)

X *
4i
 -0,106** (0,041) -0,110** (0,041) -0,090 (0,046)

R2 0,624 0,625 0,576
Log-likelihood -1242,082 -1286,510 -1430,459

AIC 2496,163 2585,021 2872,917
BIC 2521,640 2610,498 2898,394

Примечание. Значимость *** = p < 0,001; ** = p< 0,01; * = p< 0,05. Число регионов – 129, число наблюдений – 516.
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риантов построения матрицы территориальных 
весовых коэффициентов; использовать моде-
ли пространственной регрессии, базирующиеся 
на различных теоретических предпосылках.

Предложенный авторами метод использования 
многоаспектной системы интегральных индика-
торов для оценки состояния рынков труда регио-
нов Республики Беларусь с учетом их территори-
альных особенностей показывает, что инвестиции 
в регионы и развитие малого бизнеса улучшают 
состояние регионального рынка труда, а слабое 
развитие социальной сферы и неблагоприятные 
демографические процессы в регионах ухудшают 
его интегральную оценку.

Авторы полагают, что рассмотренный в работе 
методологический подход к моделированию тер-
риториальных различий региональных рынков 
труда может быть расширен за счет добавления 
в каждый из блоков (таблица 1) дополнительных 
региональных характеристик, в том числе и ка-
чественных. Полученные результаты простран-
ственного моделирования рынка труда могут быть 
использованы Министерством экономики, Ми-
нистерством труда и социальной защиты населе-
ния, а также органами регионального управления 
при оценке рынка труда регионов и выработке 
оптимальной стратегии их развития.
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